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Abstract

Given the macro-economic evolution of the past 6-7 years and their impact in the credit
portfolios of the financial institutions, an increased interest is shown regarding risk
management and early warning systems. The risk management represents an important
item in the organization of the credit institutions and an increased supervision is made over
the quality of the credit portfolios.

The research paper offers a perspective for the quantification of credit risk over the
Romanian banking system illustrated by the VAR model analysis and review. By analysing
the results of the VAR model it was observed that the most powerful influence is made by
the exchange rate, but also an influence was detected from the interest rate and GDP.

The model presented has the scope to define the interactions between the quality of the
credit portfolios and the macroeconomic environment from Romania. Having in view the
complexity of the data aggregation and their availability, it were used 62 quarterly
observations, the sample period being January 2001 - June 2016.

The influence of the credit risk in the banking capital and into the available jobs was
quantified through a qualitative analysis performed at global level but also on the
Romanian banking system.
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Rezumat

Avand 1n vedere evolutia macroeconomicd din ultimii 6-7 ani si impactul asupra
portofoliilor de credit ale institutiilor financiare, a fost observat un interes sporit in ceea ce
priveste gestionarea riscurilor si sistemele de avertizare timpurie. Managementul riscului
reprezintd un element important in organizarea institutiilor de credit iar o supraveghere
sporita se face, in special, prin prisma calitatii portofoliilor de credit.
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Cercetarea oferd o perspectiva de cuantificare a riscului de credit asupra sistemului bancar
romanesc, ilustratd prin analiza unui model bazat pe un vector auto-regresiv (VAR).
Analizand rezultatele modelului VAR, s-a observat ca cel mai puternic impact este cel al
cursului de schimb, insa, a fost identificata si influenta ratei dobanzii si a PIB-ului.

Modelul prezentat are scopul de a defini relatia dintre calitatea portofoliilor de credit si
mediul macroeconomic din Romania. Prin complexitatea si disponibilitatea datelor, au fost
utilizate 62 de observatii trimestriale, perioada de studiu fiind ianuarie 2001-iunie 2016.

fost cuantificatd printr-o analizd calitativd realizatd atdt la nivel global, cat si asupra
sistemului bancar roméanesc.

Cuvinte-cheie: credit, risc, model VAR, capital, locuri de munca, dobanda.

Clasificare JEL: E44

Introducere

Avand 1n vedere evolutia macroeconomica din ultimii 6-7 ani si impactul asupra
portofoliilor de credit ale institutiilor financiare, a fost observat un interes sporit in ceea ce
priveste gestionarea riscurilor si sistemele de avertizare timpurie. Managementul riscului
reprezintd un element important in organizarea institutiilor de credit iar o supraveghere
sporita se face, in special, prin prisma calitatii portofoliilor de credit in detrimentul
volumelor. In anii de boom 2005-2008, institutiile financiare au adoptat o politicd de
crestere agresiva a cotei de piatd, bazatd pe asigurarea unui sistem facil de analiza a
creditelor si produse care au incurajat tranzactiile speculative. Astfel de exemple pot fi
evidentiate in sistemul bancar romanesc, dar nu numai.

Studiul urmareste sa defineascd un cadru pentru a evidentia unele influente
macroeconomice asupra ratei riscului de credit. Lucrarea abordeazd doud aspecte
principale: factorii determinanti ai ratei riscului de credit si influenta mediului economic.

Pentru a intelege impactul riscului de credit asupra capitalul institutiilor financiare,
lucrarea analizeaza conditiile macroeconomice prin intermediul urmatoarelor variabile:
produsul intern brut, rata somajului, salariul net, dobanda activad si cursul de schimb
EUR/RON. Metodologia de lucru se bazeazd pe analiza si interpretarea rezultatelor
statistice. Variabilele luate in considerare au fost analizate folosind modelul VAR, fiind
testate 62 observatii din perioada lanuarie 2001 - lunie 2016.

Piata din Romania a fost selectatd pentru studiu intrucat economia nu este in zona
euro, este o economie emergenta ce depinde de investitiile externe, iar piata locala a aratat o
crestere a volumului de credite 1n perioadele de crestere economica.

Analiza empirica isi propune sa explice influenta pe care variabilele independente o
au asupra ratei riscului de credit (variabila dependentd). De asemenea, lucrarea de cercetare
prevede obtinerea unei forme functionale pentru determinarea valorilor viitoare ce pot fi
inregistrate pentru rata riscului de credit. Rata riscului de credit a fost preferata fata de rata
creditelor neperformante (NPL), deoarece aceasta din urma este calculata incepand cu luna
septembrie 2009 iar modul de calcul a suferit modificari in timp.
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1. Recenzia literaturii de specialitate

Pentru a cuantifica impactul conditiilor macroeconomice asupra capacititii de
rambursare a debitorilor au fost utilizate solutii metodologice ce se bazeazd pe
multiplicarea setului de variabile explicative pentru modelul de scoring cu indicatori
agregati (Bunn si Redwood, 2003). De asemenea, functiile de conectare pot fi folosite
pentru modelarea dinamicii unor elemente din bilantul debitorului, prin intermediul unor
ecuatii, inclusiv a variabilelor macro-economice (Bunn si Redwood, 2003).

in ceea ce priveste scorecardul pentru riscul de credit, solutiile metodologice ar
trebui dezvoltate folosind mai multe regresii cu factori macroeconomici. In acest context,
variabila dependentd este rata creditelor neperformante sau rata riscului de credit (Pain,
2003), tehnicile econometrice utilizate fiind regresiile si modelele VAR (Jorda, 2005;
Saurina si Zambrano, 2006).

Cresterea PIB, aprecierea cursului de schimb, veniturile din dobanzi si valoarea
creditelor interbancare sunt variabilele care explica cel mai bine rata de nerambursare in
cazul tarilor africane (Fofack, 2005). Un an mai tarziu, Hu (2006) a studiat relatia dintre
guvernanta corporativd si creditele neperformante, si a ajuns la rezultatul cd existd o
corelatie invers proportionala intre cele doua. Studiul efectuat de Klein (2013) analizeaza
rata creditelor neperformante in perioada 1998-2011 in 16 tari situate in Europa Centrala si
de Sud-Est (CESSE). Rezultatele cercetdrii sale au aratat ca nivelul creditelor
neperformante poate fi determinat atit de conditiile macroeconomice si cele specifice
sectorului bancar, cu toate ca cele din urma sunt considerate a avea o putere explicativa
relativ scizuta. In timp ce rata de default este influentati de conditiile macroeconomice
(cresterea PIB-ului, a somajul si rata inflatiei), analiza indica si faptul cd exista efecte
puternice ale sistemul bancar pentru economia reald, sugerand astfel ca rata ridicata a
creditelor neperformante cu care se confruntd multe din tarile CESSE influenteaza invers
proportional ritmul redresarii economice.

Literatura de specialitate s-a concentrat pe explicarea influentei performantelor
macroeconomice asupra riscului de credit si a ratei creditelor neperformante. O imagine
detaliatd a acestui subiect a fost prezentata de economistii Dash si Kabra (2010).

Analizand creditele neperformante impartite pe diferite tipuri (de consum, ipotecare,
corporate) pentru primele 9 cele mai mari banci grecesti, studiul realizat de catre Louzis,
Vouldis si Metaxas (2010), a evidentiat faptul ca neperformantele se explica prin calitatea
managementului si a fundamentelor macroeconomice. De asemenea, alte cateva concluzii
au fost legate de corelatia pozitiva dintre NPL si ratele reale de creditare, managementul
defectuos si diferenta mare intre cheltuielile de exploatare si venituri. Aceleasi rezultate au
fost obtinute si de Espinosa si Prasad (2010), intr-un studiu referitor la creditele
neperformante si efectele lor macroeconomice. Literatura de specialitate care abordeaza cel
mai bine subiectul acestui studiu este axatd pe explicarea si previzionarea ratei riscului de
credit la nivel macro, folosind valorile agregate ale riscului de credit. Aceste valori se pot
referi la totalul creditelor restante din economie sau, in particular, numai la anumite tipuri.

Boss (2009), aplicd solutia metodologicd descrisda mai sus pentru a modela
dependentele sectoriale ale ratei riscului de credit in cazul economiei austriece, pentru
expunerile apartindnd societatilor nefinanciare si persoanelor fizice. Anterior, Arpa (2001)
a aplicat modelul de regresie asupra sectorului bancar austriac, aratand ca riscul de credit
variaza in functie de cresterea reald a PIB, de inflatia preturilor de consum si de ratele reale
ale dobanzilor. Utilizand un model de regresie, Shu (2002) a efectuat un studiu privind rata
creditelor neperformante in Hong Kong, subliniind faptul ca o ratd de default in crestere
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poate fi explicatd de cresterea ratelor nominale de dobanda si de numarul cazurilor de
falimente, in timp ce o rata in scadere este generata de cresterea inflatiei preturilor bunurilor
de consum, de cresterea economica si inflatia rezultata din preturile de pe piata imobiliara.
Intr-un studiu efectuat pentru economia Finlandei, Virolainen (2004), aplici modele de
dinamica pentru riscul de credit, prin utilizarea unor variabile macro-economice cum ar fi:
cresterea economica, rata dobanzii interbancare pentru o scadenta de pana la un an si gradul
de indatorare corporativ. Spre deosebire de lucrérile anterioare de cercetare, analiza de
sensibilitate a ratei implicite cu privire la portofoliul de credite acordate companiilor este
defalcata in sase tipuri de activitate.

Fiori si Iannotti (2007), vizeaza analiza masurii in care imaginea economica din
Italia afecteazd evolutia riscului de credit declansat de expunerile societatilor nefinanciare,
defalcate, in functie de sectorul de activitate, In opt categorii. Metodologia de analiza se
bazeaza pe abordarea utilizata de catre Wilson (1998), precum si evolutiile ulterioare
proiectate de Virolainen (2004), in timp ce evaluarea formei operationale a relatiei dintre
valorile empirice ale ratelor de default la nivel de sector si mediul macroeconomic este
realizatd prin metoda SUR.

In ceea ce priveste clasificarea creditelor ca neperformante, FMI (Fondul Monetar
International) recomanda ca atit imprumuturile cat si alte active sa fie astfel clasificate in
cazul in care se inregistreaza restante mai mari de 90 de zile. Mai mult decat atat, in
categoria creditelor neperformante se vor include, de asemenea, Imprumuturile cu un
serviciu al datoriei mai mic de 90 de zile atunci cand existd o indicatie clara in acest sens,
de exemplu: faliment, insolventd (European Banking Coordination “Vienna” Initiative,
2012). in plus, agentia de rating Moody’s defineste un credit neperformant ca fiind un activ
care se incadreaza 1n urmatoarele criterii: restante de minim 60 de zile la principal si
dobanda, in cazul creditelor de consum acordate persoanelor fizice; Restante de minim 90
de zile la principal si dobanda, in cazul creditelor comerciale precum si a leasing-urilor;
orice credit pentru care existi semnale de neperformantd. In practica internationald, in baza
cerintelor Bancii Reglementarilor Internationale, exista mai multe abordari sumarizate in
tabelul nr. 1 luand in considerare criteriile aplicate:

Tabelul nr.1. Metodologii pentru definirea creditelor neperformante in Europa

Criteriu utilizat Tari studiate

Numarul de zile restanta la | >90 zile: 12 tari (Roméania, Bulgaria, Cipru, Grecia, Macedonia,
credite si dobanzi Serbia, Ungaria, Polonia, Republica Ceha, Ucraina, Letonia, Austria)
>60 zile: 2 tari (Estonia, Lituania)

>30 zile: 1 tard (Rusia >30 zile - persoane juridice si >60 zile -
persoane fizice)

Proceduri judiciare Toate cele 15 tari incluse in studiu

Performanta financiara

Contaminarea la nivel de Da: 10 tari (Romania, Bulgaria, Serbia, Ungaria, Republica Ceha,
debitor Rusia, Ucraina, Estonia, Letonia si Cipru)

Nu: 4 tari (Grecia, Polonia, Lituania, Austria)

N/A: 1 tard (Macedonia)

Sursa: Popa, R., 2010, Credite neperformante — metodologii si comparatii, BNR.
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In plus fatd de cele detaliate anterior, figura nr. 1 evidentiazi evolutia creditelor
neperformante in cadrul tarilor analizate anterior, in perioada 2007-2014. Pe axa verticald
este reprezentat nivelul procentual al creditelor neperformante, in timp ce axa orizontala
contine intervalul de timp.

IFRS, IAS 39 - Instrumente financiare: Recunoastere si Evaluare (2003) - subliniaza
cerintele pentru recunoasterea si evaluarea activelor financiare, a datoriilor financiare,
precum si a unor contracte de vanzare sau cumparare a elementelor nefinanciare.
Instrumentele financiare sunt recunoscute initial atunci cand o entitate devine parte a
prevederilor contractuale ale instrumentului, si sunt clasificate in diferite categorii in
functie de tipul de instrument, care determina masurarea ulterioara a acestuia (in mod uzual,
costul amortizat sau valoarea justd). Reguli speciale se aplica instrumentelor derivate
integrate, precum si instrumentelor de hedging. Un activ financiar sau un grup de active
financiare este considerat ca fiind depreciat in cazul in care: existd dovezi de depreciere din
cauza unui eveniment care a avut loc dupa recunoasterea initiala a activului; evenimentul
care genereaza pierderi are un impact asupra fluxurilor de numerar viitoare estimate pentru
activul financiar si poate fi estimat In mod fiabil. Exemplele care urmeaza reprezinta
evenimente care genereaza pierderi: dificultatile financiare ale debitorului; incalcarea
contractului (restante la plata principalului/dobanzii); insolventa/falimentul.

Indicator credite neperformante
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Figura nr.1. Rata creditelor neperformante in Europa, 2007-2014
Sursa: prelucrarea autorului folosind date ale Bdancii Mondiale

Pentru a testa, in mod regulat, calitatea activelor, Autoritatea Bancara Europeana
(EBA) si Banca Centrald Europeana (BCE) organizeaza diverse exercitii de evaluare, unul
dintre cele mai complexe exercitii fiind cunoscut sub numele de AQR - Asset Quality
Review. Acest exercitiu efectuat in 2014, a vizat peste 120 de banci din 18 tari, supunand
analizei nu numai bancile - mama, dar si filialele acestora situate in interiorul sau exteriorul
zonei Euro. Conform datelor prezentate, au fost revizuite aproape 1250 de dosare de credit,
ceea ce echivaleaza cu active ponderate la risc de 3,72 trilioane (aproximativ 58% din
expunerea totald la risc a bancilor analizate).

Pentru a cuantifica riscul de credit, Banca Nationala a Romaniei a utilizat rata
riscului de credit si, mai tarziu, a introdus rata creditelor neperformante care a fost
modificatd pe parcursul anilor, avand in prezent definitia adoptata de Autoritatea Bancara
Europeana. Primul indicator este definit ca raportul dintre expunerea brutd a creditelor
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nebancare clasificate drept pierdere sau indoielnice si valoarea totald a creditelor clasificate
drept credite non-bancare, exceptind elementele din afara bilantului. Al doilea indicator,
rata creditelor neperformante, este definit ca raportul intre expunerea brutd aferentad
creditelor nebancare clasificate in categoria "pierdere 2" - cu un serviciu al datoriei de peste
90 de zile si/sau pentru care au fost initiate procedurile legale - si valoarea creditelor
clasificate ca fiind non-bancare, cu exceptia elementelor in afara bilantului. Diferenta dintre
cei doi indicatori este datd de faptul ca rata riscului de credit cuprinde, de asemenea, si
creditele clasificate in Indoielnic si pierdere 1 fata de rata creditelor neperformante, care ia
in considerare doar creditele clasificate in pierdere 2 si/sau cele cu proceduri judiciare.

Doi autori romani, Moinescu si Codirlasu (2013), au extins cercetarile asupra
creditelor neperformante, referindu-se la dezechilibrul macroeconomic observat in cazul
variatiilor din sectorului privat. Efectele generate prin analiza elementelor care au sustinut
mecanismul privind impulsionarea activitatii de creditare (cresterea activitatii economice,
fluctuatii ale ratei creditelor neperformante) au fost urmate pentru a sublinia impactul
socurilor asupra portofoliilor de credite din sistemul bancar. Cercetarea a fost efectuata
pentru zece tari din UE, valorile lor fiind analizate cu ajutorul regresiilor anuale de date,
acoperind o perioada de 12 ani (2000-2011).

2. Metodologia cercetarii

Variabilele utilizate in analiza empirica sunt: rata riscului de credit (ca variabild
dependentd); Produsul Intern Brut - PIB (calculat trimestrial, in preturile medii ale anului
2000, date ajustate sezonier); cursul de schimb EUR/RON, calculat ca valoare medie
trimestriala, denumit in prezentul studiu “curs de schimb”; castigul salarial mediu brut,
calculat ca medie trimestriala a valorilor raportate lunar; rata dobanzii active la lei,
calculata ca medie a valorilor inregistrate intr-un trimestru, denumita in prezentul studiu
“rata dobanzii” si rata gomajului. Perioada de observatie pentru analizd este lanuarie 2001 —
Tunie 2016, fiind urmarite un numar de 62 de observatii trimestriale.

In sustinerea alegerii variabilelor mentionate anterior, facem urmatoarele precizari
metodologice care sprijina alegerea acestora in cercetare:

¢ PIB-ul a fost inclus 1n studiul nostru intrucat, conform teoriei economice, evolutia
riscului de credit depinde foarte mult de ciclurile economice, in acest caz de evolutia PIB;

e cursul de schimb EUR/RON a fost considerat relevant pentru studiul nostru
intrucat o proportie de 45%-65% a creditelor acordate in perioada analizatd sunt
denominate in Euro, precum si datoritd evolutiei nefavorabile a monedei nationale in raport
cu moneda unicd europeand dupa declansarea crizei financiare globale;

e castigul salarial este sursa primara de rambursare a majorittii creditelor
contractate de cdtre populatie. Datele utilizate In modelul statistic iau in considerare
castigul salarial raportat de cdtre societatile comerciale care au peste 3 salariati, in acest
mod fiind evitate valorile extreme ale seriei de date;

e rata dobanzii active pentru lei este un element important in costul creditelor astfel
cd 0 majorare a acesteia poate afecta capacitatea de rambursare a unui debitor;

e rata somajului aratd nivelul ocupational al populatiei si coroborat cu castigul
salarial, este un factor care influenteaza capacitatea de rambursare a unui debitor.

Rata riscului de credit a fost preferatd pentru analizd deoarece este unul dintre cei
mai vechi indicatori de prudentialitate bancard calculat de catre Banca Nationald a
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Romaniei. In acest fel, nu numai ci a fost acoperita o perioadd mai mare de cercetare, dar a
fost acoperita si o perioadd care cuprinde un ciclu economic complet. Totodata, aceasta
variabila poate fi considerata si ca un indicator de avertizare timpurie in conditiile in care o
rata in crestere conduce la necesitatea de constituire de provizioane suplimentare.

Intrucat indicatorul prudential mentionat a fost calculat de citre BNR pani la
sfarsitul lunii mai 2014, 0 alternativd pentru continuitatea studiului ar fi fost utilizarea
indicatorului rata creditelor neperformante, insd, in primul rand, existd o diferentd a
modului de calcul, iar, in al doilea rand, acesta acoperd o perioada redusa si fara relevanta
din punctul de vedere al unui ciclu economic complet. Acest indicator este calculat de catre
Banca Nationala incepand cu septembrie 2009 insd a suferit diverse modificari in
modalitatea de calcul iar din septembrie 2015 Banca Nationala a preferat sd raporteze
indicatorul creditelor neperformante conform definitiei Autoritatii Bancare Europene,
diferita ca algoritm fatd de celelalte abordari.

Pentru a putea continua studiul empiric cu date cdt mai recente dar si cat mai
apropiate de scopul cercetrii, solutia aleasd a fost utilizarea unui model ARMA (model cu
medie mobila autoregresivd) de previziune a datelor. Prin intermediul acestei metode rata
riscului de credit a fost completatd cu un numar de 8 observatii, acestea fiind o prognoza
econometricd pentru perioadd neacoperitd de datele Bancii Nationale. Modelul ARMA
foloseste istoricul seriei de date pentru a previziona valorile pe orizontul de timp necesar. in
principal acest model ne aratd cum va reactiona variabila la variatiile stocastice din trecut,
fiind o estimare de trend.

intrucat trendul observat in modelul ARMA a fost unul crescitor, rezultatele
prognozate au fost mai mari fata de cele calculate de cdtre Banca Nationala anterior. Pentru
a ne asigura de comparabilitatea si calitatea datelor prognozate am analizat trendul
indicatorului de credite neperformante unde am observat o scadere continud incepand cu
luna iunie 2014. Rezultatele descrescitoare au fost observate ca urmare a demersurilor
Bancii Nationale de reducere a creditelor neperformante prin recomandarea bancilor
comerciale de a face vanzari de credite sau treceri in afara bilantului. Astfel, am considerat
oportun sa amendam rezultatele obtinute prin prognoza econometricd cu rationamentul
economic, adicd sa scddem cu 10% valorile obtinute. Valoarea de 10% a fost dedusa
intrucit media trimestriala cu care au scazut creditele neperformante a fost de aproximativ
aceasta valoare.

O motivatie importanta in alegerea variabilelor este legata de reprezentativitatea
acestora avand in vedere ca ilustreazd piata financiara (dobadnda, cursul de schimb),
cuantificd economia reald (PIB), urmareste evolutia pietei muncii (rata somajului, castigul
salarial net) cét si din faptul ca aratd sanatatea sistemului financiar (rata riscului de credit).
Mishkin (2013) mentioneaza PIB-ul real, somajul, inflatia si variabilele financiare ca fiind
cele mai reprezentative variabile de studiu ale unui ciclu economic.

Valorile trimestriale obtinute ca medii a valorilor lunare au fost considerate pentru
analiza in vederea armonizdrii perioadei de raportare pentru toate variabilele considerate: de
exemplu, PIB-ul are cea mai mica frecventd de masurare, respectiv trimestriald si datorita
uzantelor modelelor econometrice (in special modelul VAR atunci cand se studiaza
chestiuni macro-economice). Acestea din urmd au dovedit o semnificatie mai mare in
analize trimestriale, in timp ce aplicabilitatea modelului VAR este, si ea, mai mare pe date
trimestriale. Perioada aferentd observatiilor are rolul de a acoperi cel putin un ciclu
economic complet (si anume, o perioadd de crestere economicd, urmatad de o criza si
ulterior de o perioada de redresare economici). In cazul de fatd, perioada studiata Ianuarie
2001 — lunie 2016 acopera un intreg ciclu economic pornind de la perioada de stabilizare si
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revenire economica la inceputul anilor 2000, continudnd cu boom-ul economic din anii
2007-2008, perioada de criza ce a debutat la finalul anului 2008, si ulterior perioada de
revenire dupa anul 2012.

Datele mentionate anterior au fost colectate din buletinele statistice ale Bancii
Nationale a Romaniei pentru rata riscului de credit, PIB, cursul de schimb, rata somajului si
rata dobanzii active in timp ce datele privind castigul salarial net au fost colectate de pe
site-ul Institutului National de Statistica. Testele statistice si analizele efectuate se regisesc
in posesia autorului fiind disponibile pentru consultare.

3. Rezultate si discutii

Pentru a verifica ipotezele economice care au fost prezentate mai sus, a fost utilizat
un model VAR. Avantajul in alegerea modelului VAR este dat de faptul ca este simplu de
utilizat, nu implica restrictii severe a variabilelor si poate fi folosit in multe alte scopuri
(analizd, functii de raspuns la impuls, prognoza) (Svetlozar, Fabozzi, Mittnik, 2007).
Dezavantajul acestui model este exprimat prin faptul ca VAR nu este un model teoretic, iar
descompunerea Choleski pentru estimarea parametrilor nu este intotdeauna in concordanta
cu teoria economica.

Pentru a determina numarul de lag-uri care urmeaza sa fie utilizat, a fost efectuata o
analiza, utilizdnd functia VAR Lag order selection criteria. Au fost selectate un numar mare
de lag-uri, trei in acest caz, intrucit o depreciere a indicatorilor macro (sciderea PIB,
cresterea somajului, cresterea ratei cursului de schimb) nu se reflectd imediat in cresterea
ratei riscului de credit, ci este observat un decalaj in acest sens. De asemenea, a fost realizat
si un test privind posibelele relatii de co-integrare intre variabilele selectate. in acest caz, s-
a observat o relatie de co-integrare relativ redusa, insd modelul VAR a fost preferat pentru
utilizare. Testul de stabilitate efectuat aratd cd modelul VAR aplicat peste ecuatie
indeplineste conditia de stabilitate. Homoscedasticitatea a fost verificatd prin utilizarea
testului alb care a ardtat cd ipoteza este respectatd. Analiza statisticd prin utilizarea
modelului VAR foloseste doud functii principale: impuls-raspuns si descompunerea
variantei.

Functia de impuls-raspuns este folosita in studierea evolutiei variabilei dependente
dupa ce un soc este aplicat asupra acelora independente. Pe de altd parte, descompunerea
variantei ilustreazd modul in care o variabild poate explica evolutia unei alte variabile.
Perioada analizata a fost de 10 trimestre, iar rata reziduala a fost definita ca fiind o deviatie
standard, intrucat variabilele au diferite unitati de masura.

Functiile de impuls-raspuns ilustreaza faptul ca deprecierea indicatorilor macro-
economici determind cresterea ratei riscului de credit asa cum este reprezentat in graficele
din anex4, in conformitate cu teoria economicd, dupa cum urmeaza:

e S-a observat cd un soc asupra PIB-ului determind o scadere a ratei riscului de
credit in primele doua trimestre, o crestere in urmatoarele cinci si o evolutie liniara pentru
ultimele perioade;

e Cea mai importantd influentd este evidentiatd de rata cursului de schimb, o
depreciere a monedei nationale comparativ cu euro determina o crestere a ratei riscului de
credit in primele sapte trimestre avand ulterior o tendintd descendentd. Rezultatul este
reprezentativ avand in vedere valoarea ridicata a creditelor in euro care au fost acordate de
bancile romanesti;
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e altd influentd reprezentativa a fost observatd in cazul unui soc aplicat ratei
dobanzii care determind o crestere a ratei riscului de credit incepand cu a treia perioada de
observatie. De subliniat este faptul cd o crestere a ratei dobanzii ar putea fi determinata de o
decizie a Bancii Nationale de majorare a ratei dobanzii de politicd monetard cu scopul de a
tempera presiunea inflatiei. Altd explicatie ar putea fi datd de cererea mare de moneda intr-
o anumita valutd si de lichiditatea redusd care influenteaza, In mod automat, ratele
dobanzilor interbancare;

e influentd importanta a fost observatd, de asemenea, in cazul veniturilor, un soc
aplicat asupra salariilor avand o influentd considerabild incd din prima perioadd de
observatie. Este de mentionat faptul c&, in decursul perioadei de analiza, salariile angajatilor
din administratia publica (incluzand si serviciile publice de stat), au fost diminuate cu 25%
in luna iunie 2010, situatia fiind intalnita pana la jumatatea anului 2012;

e asupra ratei somajului nu s-a evidentiat un impact semnificativ. O posibila
explicatie ar putea fi aceea cd se iau in considerare pentru calcularea somajului doar
persoanele somere in perioada de inregistrare.

Avand 1n vedere rezultatele testelor statistice, variabilele macroeconomice
mentionate mai sus joaca un rol important in stabilitatea financiard a sistemului monetar si
bancar, o deteriorare severd a uneia dintre ele influentand rata riscului de credit.

Testele de statistice aplicate pentru descompunerea variantei au determinat
urmatoarele concluzii, agsa cum se aratd, de asemenea, in anexa:

o cursul de schimb valutar EUR/RON explica aproximativ 40% din rata riscului de
credit, un rezultat confirmat, de asemenea, de teoria economica, avand in vedere volumul
mare al creditelor acordate in valuta strdind, in special in moneda euro;

e produsul intern brut explica aproximativ 20% din rata riscului de credit. Rezultatul
este satisfacator avand in vedere faptul ca, in contextul crizei financiare, economia
romaneasca a scazut brusc in anul 2009;

e Celelalte variabile considerate in prezentul studiu, rata dobanzii, rata somajului si
nivelul salariilor, explica aproximativ 10% din evolutia ratei riscului de credit.

Concluziile sunt in concordanta cu asteptarile si cu rezultatul functiilor de impuls-
raspuns.

Lucrarea 1si propune att un studiu statistic, cat si unul calitativ. Rezultatul principal
al analizei calitative este acela de a arata influenta ratei riscului de credit asupra capitalul ce
sprijina activitatile unei banci. Mergand mai departe, analiza calitativa releva si influenta
asupra numadrului de angajati din sistemul bancar. Avand in vedere scopul cercetarii,
analiza calitativa a fost aplicatd ca o abordare de sus in jos, pornind de la o imagine de
ansamblu la nivel global si finalizand cu impactul asupra Romaniei.

O pierdere provenita dintr-un credit neperformant este indirect transpusa intr-un
deficit de capital prin provizioane, write-off-uri si derecunoastere. De-a lungul anilor post-
crizd, am observat actiuni continue de recapitalizare in mediul bancar efectuate prin bail-
out, bail-in, infuzie de capital de la actionari sau noi vanziri de actiuni. Motivatia pentru
majordrile de capital rezida in cresterea riscului de credit datorata creditelor neperformante
si a recunoasterii pierderii, dar si din actiunile ineficiente de restructurare.

Se observa o influentd indirectd a ratei riscului de credit asupra capitalului
disponibil, o relatie inversa care aratd ca o crestere a nivelului creditelor neperformante
presupune un stoc mai mare de provizioane specifice riscului de credit, reflectandu-se,
astfel, printr-o cheltuiald in bilant si o pierdere in contul Profit si Pierdere si in capitalul
disponibil.
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Un studiu publicat de Achrya et al (2011), indica faptul ca bancile s-au confruntat cu
pierderi masive in contextul crizei financiare globale, intre anii 2007 si 2009, dar datorita
noilor cerinte legislative, capitalul necesar a inregistrat un nivel ridicat ludnd in considerare
contributia guvernului sau investitorii privati. Tabelul nr. 2 prezintd pierderea totald
provenita din credite si din activele in afara bilantului inregistrate in cadrul sectorul bancar
pe fiecare continent, Inregistrari urmarite cu frecventa trimestriald. Dupa cum se poate
observa, cele mai mari sume au fost inregistrate in regiunea americana, urmata de Europa si
mai putin de Asia.

Tabelul nr. 2. Pierderi din credite si active trecute in afara bilantului
in sectorul bancar

[Regiunea /

[Perioada

(mld USD) | T3-07) T4-07| T1-08| T2-08 T3-08| T4-08) T1-09) T2-09| T3-09| T4-09) T1-10{ T2-10{T3-10 T4-10| T1-11{ T2-11|  Pierderi totale
Global 374/ 14121 1329 114 1581 2409 86.8) 89 471 673 393 321 238 213 144 161 12618
[Americile 2450 703 632 65 1115 1293] 511 442 349 32 281) 191 148 123 64 5.9 7123
[Eurapa 121] 615 60.8 46| 41.8 1079 3271 444 124 352 112 127 84/ 84 74 99 512.8
Asia 08 94 89 3 47 37 3 04 -0 01 0 03 06 08 06 0§ 36.7

Sursa: prelucrarea autorului dupa platforma Bloomberg, si Achrya et al (2011)

in figura nr. 2 se poate observa o imagine mai clard asupra valorilor pierderilor, a
cresterii de capital si a diminuarii numarului de locuri de munca la nivel mondial. in
aproximativ patru ani, au fost reduse aproape 400.000 de locuri de munca din sistemul
bancar, in acelasi timp inregistrindu-se o pierdere de 1.200 miliarde dolari americani
pentru care a fost nevoie de 0 majorare de capital de circa 1.000 miliarde de dolari.

450,000 - r 1,400
400,000 - - 1200
350,000 - mmmm Concedieri
- 1,000
300,000 -
250,000 - - 800 ——— Capital nou
mid USD
200,000 - - 600 ¢ )
150,000 - L 400 Pierderi
100,000 - (mid UsSD)
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EEEEEEEEEEEEEEE
22 %% %% %% %% %% %5 > >

Figura nr. 2. Restructurarea locurilor de munci comparativ cu pierderile inregistrate

si capitalul suplimentar
Sursa: prelucrarea autorului in baza informatiilor raportate de catre Bloomberg
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Informatia disponibild pentru mediul bancar roméanesc nu este atat de bine
sintetizatd, avand in vedere cd Banca Nationald a Romaniei nu dezviluie toti indicatorii
prudentiali. Figura nr. 3 ilustreaza o comparatie intre provizioanele pentru riscul de credit,
atat prudentiale cat si IFRS si salariul mediu net din sistemul bancar. Putem observa un
trend ascendent 1n nivelul de provizionare, in timp ce salariul net nu a evidentiat o tendinta
clard, poate si prin prisma faptului ca restructurarea sistemului bancar s-a facut destul de
greoi si pe o perioada destul de lunga.

Salariu mediu net sistem bancar vs. nivel
provizioane de risc de credit

2,000,000,000 5,000
1,500,000,000 4,000
3,000
1,000,000,000
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500,000,000 I I I I 1,000
888IIFIIFIIAIIIIAG
™N M T A T ~ N Mo N A N N
- - - F - F F F mF FFFFFFFFRF®F
s Salariu mediu net sistem s Provizioane media pe sistem (RAS)

Provizioane media pe sistem (IFRS)

Figura nr. 3. Castigul salarial mediu net in sistemul bancar vs. nivelul provizioanelor
IFRS si prudentiale — Romania
Sursa: prelucrarea autorului in baza informatiilor raportate de catre BNR

Figura nr. 4 prezinta un studiu comparativ prin luarea in considerare a capitalului
disponibil, profitului net si numarului de angajati din sectorul bancar. Numarul maxim de
angajati in sistem a fost identificat la sfarsitul anului 2008 - aproximativ 71.000, in timp ce,
in anul 2016, s-au inregistrat doar 55.000. Capitalul bancilor a crescut de la aproximativ 24
de miliarde de lei la inceputul anului 2008 pana la valoarea maxima de 44 de miliarde de lei
la finalul anului 2013, cind bancile au inceput sa efectueze write-off-uri si derecunoasteri
masive ale creditelor neperformante. Rentabilitatea sectorului bancar a inregistrat un nivel
foarte scazut intre anii 2009 si 2014, pierderea maxima fiind atinsa la sfarsitul anului 2014
(4,8 miliarde de lei) - cifrele fiind influentate de valori mari ale creditelor neperformante
derecunoscute de catre primele doud banci din sistem (BCR si BRD). Dupa 2015, sistemul
bancar a nregistrat valori profitabile, capitalul fiind la un nivel stabil de aproximativ 39 de
miliarde de lei.
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Figura nr. 4. Comparatie intre capital, profitul net si locurile de munci disponibile
Sursa: prelucrarea autorului in baza informatiilor raportate de cdtre BNR

Concluzii

Recenta criza financiard globald oferd un foarte bun exemplu de crestere a riscului
ratei creditelor neperformante precum si a ratei riscului de credit. O examinare atentd arata
influenta performantelor macroeconomice. Studiul efectuat analizeazd rata agregatd a
riscului si a creditelor neperformante, precum si datele macroeconomice ale Roméniei.

Modelul VAR prezentat este dezvoltat pentru a defini interactiunile dintre calitatea
portofoliilor de credit si mediul macroeconomic din Romania. Asa cum este ilustrat, cea
mai mare influentd asupra riscului de credit provine din cursul de schimb, ca urmare a unui
nivel ridicat de creditare 1n valuta straind, in special in moneda euro. Un argument in plus
este faptul ca deprecierea monedei nationale in raport cu moneda unica europeana a fost de
peste 20% 1in perioada anilor 2008-2012. Rata dobanzii si produsul intern brut au, de
asemenea, o influentd asupra riscului de credit, dar mai micd decét cea a ratei cursului de
schimb valutar.

Studiul calitativ prezintd impactul crizei financiare asupra portofoliilor de credite
bancare prin intermediul pierderilor suferite, a majorarilor de capital si a diminuarii
numarului de locuri de muncad. Prin analiza efectuatd, att la nivel de sistem bancar global
cat si romanesc, a fost evidentiatid influenta indirectd a riscului de credit in capitalul
disponibil si in numarul de locuri de munca din sistemul bancar.

Rezultatele cercetarii au atat aplicabilitate practicd, cat si implicatii in politicile
economice, aratand, in mod clar, efectele manifestarii riscului de credit prin prisma
deteriorarii mediului macro-economic. Consider cé efectele crizei financiare globale ar fi
putut fi mai reduse in conditiile in care prudenta bancara ar fi fost un subiect mai des pe
agenda reglementatorilor dar si a bancilor comerciale. Aceastd crizd financiard a adus,
totodatd, un plus de prudenta si moderatie in ceea ce priveste operatiunile efectuate de catre
institutiile bancare. Cresterile de portofolii fara o bazd solidd, In conditii de relaxare a
regulamentelor de creditare, nu mai sunt un punct central in strategia bancilor, ci mai
degraba se doreste o crestere organicd, prudenta, bazatd pe niste reguli si practici bine
documentate.
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Rezultatele si relatiile econometrice emise de prezenta cercetare pot fi utilizate, de
catre institutiile de reglementare si de supraveghere si de cdtre banci, pentru teste de stres si
in scopuri de prognoza.

in continuarea studiului dezvoltat in prezentul articol, o analizi conexa va avea in
vedere identificarea unei relatii de cauzalitate intre variabilele macro-economice si capitalul
institutiilor financiare. De asemenea, va fi dezvoltat un sub-model care sa analizeze rata
creditelor neperformante si factorii de influenta ai acesteia in perioada 2009-2016.
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